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Introduccion

La severidad determina la capacidad de regeneracion de la vegetacion y el riesgo de erosion posterior al incendio, pero se cartografia

habitualmente una vez producido el dano. Este trabajo aborda la pregunta inversa: si es posible anticiparla a partir del estado del territorio
antes de la ignicion. Para ello se modeliza la severidad a escala de pixel, a 10 metros, sobre los 448 incendios registrados en la Comunitat
Valenciana entre 2017 y 2025.
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Metodologia Objetivos

- Integrar informacion espectral, topografica, tematica y meteoroldgica sobre

Fuentes de datos una rejilla coman de 10 m.

Inventario de incendios - Sentinel-2 - MOT

SERES RS p‘*"’"}‘ i i - Ajustar y validar un modelo predictivo de severidad evaluado sobre incendios no observados.
» Cuantificar la contribucion de cada factor ambiental y evaluar la traslacion a niveles
Google Earth Engine ArcMap .
Indices especirales y severidad Usos del suslo y pisos Op eratlvo S.
Topografia derivada identificador de ewento
- _a
Integracién en Python Localizacion del avea de estudio Distribucion anual y superficie de los incendios del catalogo

Meteorologia y ajuste altibudingl

Estimaciin del HCV por estrato Ao Incendios Superficie total (ha) Superficie media (ha) Mayor evento (ha)
2017 437 2.214,6 52,7 1.378,9
2018 52 3.961,8 76,2 3.033,5
Matriz de analisis

2.693.253 celdas - 330 incendios 2019 3 1.001,0 28,6 849,2

FParticion por ncendios complelos 2020 44 719,2 16,3 155,7
2021 36 9324 25,9 484,9
2022 53 33.103,7 624,6 18.540,9
2023 50 7.209,3 1442 4.449 3
2024 104 1.875,5 18,0 b25,1
2025 32 735,9 23,0 4597
Total 448 51.753,3 115,5 -

Cartografia y niveles operativos w

PR s e 448 incendios * 2017-2025 * 51.753 ha * 2,7 millones de celdas de ro m validas

_ , - . . El esquema de validacion importa tanto como el Clasificacion observada frente a predicha. Incendio 232:
La validacion se organizo reservando incendios Hodelo: o CSo50 - e e - G
completos, de modo que el modelo se evaliia s o mm e g
e Evaluado sobre celdas tomadas al azar, el e I A

siempre frente a eventos que no ha visto.
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modelo alcanza R2? = 0,63.
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e Evaluado sobre incendios completos que no ha
Resultados

visto, desciende a R2 = 0,5T.
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Contribucion de cada variable al modelo, medida por permutacion La diferencia es autocorrelacion eSpaClala no

Importancia de las variables predictoras (permutacion sobre test) C ap aCidad pre dictiva .
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Capacidad de discriminacion por clase, siny con ponderacion

variFre -
Curvas ROC - Sin pesos Curvas ROC - Con pesos
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uso_suelo -

et Incendio con un acierto del 84,7%, el mayor del catalogo.

nmdiFre -

Tasa de verdaderos positivos
=

peE0

teariPre - sl , 01,0 . o
— AT Probabilidad predicha de severidad alta.
hew = —— Moderada (AUC = 0.775) e —— Moderada (AUC = 0.758)
slope 5 o# : :I:;::t:l(;:n:?iijﬁminanm o /,"{ : ::::[i:;f;aiz:::nminnme AVViba, Incend’io 265: 2023VLO235 = 02/11/2 023 = 2244,4 ha
northness = | . Tasa de falsos ons-whs . - . Tasa de falsos raos-nw;:»e . Abajo’ Incendfio 230: 2022%0088 - 03/07/2022 - 1462’7 ha
La clase de severidad alta se separa del resto con un — = o —

Descenso del R al permutar la variable

Probabilidad esimada N ”“"hceﬁ}z‘?ﬁﬁ
area bajo la curva de 0,925. e svrzd s A
El modelo explica en torno a la mitad de la ;| ’
variabilidad ante incendios no observados. Rendimiento de las estrategias de obtencion de niveles de severidad )
Tres indices espectrales previos al fuego Estrategia Acierto Equilibrado Kappa Prec. / Exh. alta § -
concentran el 59% de la capacidad explicativa, Regresion + 0,749 0,552 0,380  0,742/0,359

umbrales absolutos

mientras que topografia y meteorologia no

N
ingcendio 230 A

: Regresion + 0,744 0,658 0,471  0,634/0,634 :
alcanzan conjuntamente el 4%. e iR k
Clasificacién directa 0,764 0,612 0,466 0,660/ 0,583

‘Mﬂﬂﬂﬁ

Conclusiones
1. La severidad puede anticiparse a partir del estado previo del territorio, con un alcance
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limitado pero apreciable. e . .
El clasificador no asigna una clase sin mas, sino una

/qe o . o / . o fveo / . ° °
2. El analisis de contribucion identifica tres indices espectrales como principales wrelbalsiteedl, Commarme i @nire mn e e com 1 4m,7%

determinantes de la severidad, lo cual resulta coherente con el comportamiento del fuego; | pipliografia  (2rriba) de superficie severa y otro con apenas un 2,1% (abajo).
el relieve y la meteorologia precedente apenas contribuyen.
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