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CONCLUSIONES REFERENCIAS

* La aplicacion es funcional, accesible y demuestra la utilidad de la teledeteccion y el ML en la

: * La aplicacion se encuentra en la plataforma de GEE,
agricultura.

durante el desarrollo se ha seguido la documentacion

Se superaron las limitaciones de memoria de GEE, lo que convirtié un problema en un logro técnico. disponible para realizarla:

* La herramienta es util para la actualizacion de bases de datos de cultivos, gestion ambiental y https://code.earthengine.google.com/8bb2b25b1c8722e3c7
seguridad alimentaria. 27cf44150be123

* Se 1dentificaron desafios (similitud espectral, agricultura mixta) que sirven como base para futuras

: ., ; * Se puede ver una demostracion
mejoras (fusion de datos, nuevos algoritmos).

: ., ., : ., : : del video en el siguiente enlace:
* La inclusion de la evaluacion del modelo (matriz de confusion, Kappa) es crucial para medir la 8

precision y guiar desarrollos futuros
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