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INTRODUCCION

En este estudio se desarrollé una metodologia para la clasificacion automatica de especies arbustivas y arbéreas en bosques mediterraneos a partir de nubes de puntos LiDAR (Light
Detection and Ranging) terrestre y el uso de técnicas avanzadas de deep learning. El estudio se llevo a cabo en la Serra d’Espada (Castelléon, Comunitat Valenciana), una zona de
gran biodiversidad pero también altamente vulnerable a incendios forestales debido a su clima mediterraneo seco y calido, su relieve abrupto y la alta densidad de sotobosque. Los
datos utilizados fueron nubes de puntos de parcelas forestales obtenidas mediante escaner laser terrestre (TLS) y un dispositivo movil de bajo coste (iPad). A partir de esta
informacion se elaboraron catalogos de individuos por especie, se generaron escenarios forestales semi-reales y se entrenaron modelos de deep learning para la clasificacion de
nubes de puntos.
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