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Programari mshw
 

New proposal to forecast using discrete seasonality

Result
MAPE reduced to 7%

29-S
29-M
14-N
Average

REE BATS
STL+
ETS DSHW

29-S 14,39 13,14 18,01 9,78

29-M 16,02 8,07 8,80 10,16

14-N 12,82 12,30 11,93 12,52

Current methods accuracy

Measured in terms of MAPE(%).

A new seasonality is introduced, but discrete
and feeded with previous events.

Electricity Market Management

How to measure a strike e�ect

1. Comparison against REE’s forecast
 REE’s forecast includes strike somehow
2. Journals methods
 Compare demand against sunday
    Compare against holidays
 Conceptually inadequate

New proposal to measure strike e�ect

Strike
29-S 29-M 14-N

(29.09.2010) (29.03.2012) (14.11.2012)
% Max. Fall -17% -18% -14%
% Min. Fall -2% -3% -1%
% Average -11% -11% -7%
Energetic 
Fall (MW) - 107.017   - 93.643   - 88.840   

% Fall -15% -14% -13%

Oscar Trull Dominguez, J.Carlos García-Díaz
Departament d'Estadística i Investigació Operativa Aplicades, i Qualitat

Noves propostes i resultats en les previsions

mshw: Programari basatHolt-Winters múltiple estacional
per a la previsió de demanda elèctrica

Previ  a 2003

2003.  Model Doble 
estacional de Holt -Winters
i models ARIMA2008.  Model 

d’espais  d’estat 
múltiple estacional

2010.  Triple 
estacional Holt -
Winters

2016.  Múltiple estacional 
Holt -Winters

Història

En l'actualitat, el programari comercial segueix sense explotar 
les possibilitats de les múltiple estacionalitats.

El programari d’investigació que si que inclou

Estacional
Tendència

   Cap Aditiva Multiplicat. Ninguna Aditiva Multiplicat.

Normal AR(1) Adjustat

Cap NNL NAL NML NNC NAC NMC
Aditiva ANL AAL AML ANC AAC AMC
Aditiva amort.. dNL dAL dML dNC dAC dMC
Multiplicativa MNL MAL DML MNC MAC MMC
Multiplicativa
amort.. DNL DML DML DMC DAC DMC

Programari desenvolupat en la plataforma MATLAB® amb aquests models
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